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Descricion xeral

Estudo de modelos de regresion paramétricos e non paramétricos. No contexto paramétrico, abordanse procedementos
de inferencia, diagnose e predicion para o modelo lineal simple, o modelo lineal mdltiple e o modelo loxistico. A
modelizacién non paramétrica comprendera a regresion tipo kernel e por splines, ademais dunha introducién aos modelos

de regresion parcialmente lineais e os modelos aditivos.

Plan de continxencia

1. Modificaciéns nos contidos

Ningunha

2. Metodoloxias
A metodoloxia docente exposta nesta guia podese manter con independencia do grao de presencialidade.

3. Mecanismos de atencién personalizada ao alumnado.
Correo electronico e uso de recursos telematicos (Teams).

4. Modificaciéns na avaliacion
O método de avaliacion non precisa ningunha adaptacion. No caso de que o exame non poida realizarse de forma

presencial, realizarase virtualmente a través das ferramentas telematicas.

5. Modificacions da bibliografia ou webgrafia

Ningunha.
Competencias / Resultados do titulo
Caodigo Competencias / Resultados do titulo
Resultados da aprendizaxe
Resultados de aprendizaxe Competencias /
Resultados do titulo
Cofiecer os conceptos xerais da regresion B2
B3
B7
B8
B9
B10
Saber estimar os parametros dos modelos de regresion lineal simple, maltiple e loxistico. A17 C1
Al8
A20
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Entender a importancia de levar a cabo a diagnose dun modelo de regresion. Al7 B2 C1
Al8 B3
A20 B8
B9
Coriecer técnicas de regresién no paramétricas. Al7 B2 C1
Al8 B8
A20 B9
Ser capaz de aplicar as principais técnicas de regresion a conxuntos de datos reais ou simulados. Al17 B2 Cc1
A20 B3
B8
B9
Ser capaz de interpretar os resultados e facer predicions utilizando modelos de regresion. Al7 B2
A18 B3
B7
B8
B9
B10
Saber manexar con soltura programas informaticos avanzados de analise estatistica. A20 B2 C1
B3
B7
B8
B9
B10

1. Regresion Lineal Simple (RLS). Metodoloxia e Inferencia

2. Regresion Lineal Simple. Diagnose e Predicion.

3. Regresion Lineal Mdltiple (RLM). Metodoloxia e Inferencia

4. Regresion Lineal Mdltiple. Diagnose y Predicién

5. Modelo de Regresion con resposta cualitativa

1.1 Conceptos xerais de regresion

1.2 O modelo RLS. Estimacion dos parametros. Propiedades

1.3 O coeficiente de correlacion

2.1 Diagnose do modelo RLS. Andlise de residuos: linealidade, homoscedasticidade,
normalidade e independencia

2.2 Observacions atipicas e influintes no modelo RLS

2.3 Transformacions para conseguir linealidade

2.4 Predicion co modelo RLS

3.1 O modelo RLM. Hipétesis basicas do modelo

3.2 Estimacion dos parametros. Propiedades dos estimadores

3.3 Taboa ANOVA. Contraste F

3.4 Correlacion en regresion mdltiple

4.1 O problema da multicolinealidade. Definicion, efectos, identificacion e tratamento
4.2 Diagnose do modelo RLM. Analise de residuos: erro de especificacion,
homoscedasticidade, normalidade e independencia

4.3 Robustez do modelo. Observacions atipicas e influintes no modelo RLM
4.4 Prediccién con el modelo RLM

4.5 Seleccién del modelo de regresion. Regresion paso a paso

4.6 Regresion polinémica

4.7 Regresion con variables cualitativas. Variables ficticias.

5.1 Formulacién de modelos con resposta cualitativa

5.2 O modelo loxistico

5.3 Estimacion e contrastes

5.4 Diagnose do modelo
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6. Regresion non paramétrica 6.1 Introduccién aos métodos de suavizacion en regresién

6.2 Estimacion nicleo, o estimador de Nadaraya-Watson

6.3 O estimador polinémico local

6.4 Seleccién do parametro de suavizado

6.5 Estimadores de tipo spline

6.6 Extensions. O modelo semiparamétrico (modelo parcialmente lineal). O modelo
aditivo.

Planificacion

Metodoloxias / probas Competencias / Horas lectivas Horas traballo Horas totais
Resultados (presenciais e auténomo
virtuais)

Sesion maxistral Al17 A18 B3 B8 B9 30 30 60
B10

Précticas a través de TIC Al7 A18 A20 B2 B3 20 20 40

B8 B9 C1
Seminario A18 A20 B2 B3B8 C1 10 10 20
Solucién de problemas A17 A18 A20 B2 B7 0 20 20
B9 C1

Proba obxectiva Al17 A18 A20 B2 B9 6 0 6
C1

Atencion personalizada 4 0 4

*Os datos que aparecen na taboa de planificacion son de caracter orientativo, considerando a heteroxeneidade do alumnado

Metodoloxias

Metodoloxias

Descricion

Sesién maxistral

Introduciranse os fundamentos teéricos da materia e as principais técnicas para a sUa aplicacion na practica. Particular
atencién sera posta nas condicions struturais requiridas para a stia aplicaciéon e a diagnose e avaliacion dos modelos
axustados. A suUa utilidade ilustrarase con exemplos especificos de diferentes areas de cofiecemento, enfatizando vantaxes e
limitacions. Promoverase a participacion dos estudantes.

Practicas a través de
TIC

Se presentaran problemas especificos e os procedementos de resolucién, pofiendo en practica conceptos e algoritmos
expostos nas sesions maxistrais. Tratarase de sesions interactivas donde os problemas propostos se resolveran coa axuda
de scripts con cédigo libre do software R. O docente apoiara e supervisara a posta en practica dos cofiecementos adquiridos

polos estudantes.

Seminario Propofieranse cuestions e exercicios para discusién e realizacion conxunta cos estudantes.
Solucién de Propofieranse exercicios para a realizacién dos estudantes de xeito individual.
problemas

Proba obxectiva

Probas obxectivas de avaliaciéon de cofiecementos.

Atencion personalizada

Metodoloxias

Descricion

Practicas a través de
TIC

Seminario

As préacticas a través de TIC estan pensadas para resolver exercicios usando cédigo en R. Os estudantes deben
familiarizarse co cédigo e as librerias de R que se usen, comprender e saber interpretar as saidas que se xeneren e ser
capaces de empregalo individualmente na realizacion de exercicios similares. Para acadar estos obxectivos 0 mais axifia
posible é desexable proporcionar atencién persoalizada, o que se realizara no desenvolvemento das sesions presenciais e

mais en titorias individualizadas.
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Cualificacién

Solucién de A17 A18 A20 B2 B7 | A resolucién e entrega de exercicios propostos ao longo do curso formara parte da 20

problemas B9 C1 avaliacién continua. Computara ata o 20% da cualificacion.

Proba obxectiva Al17 A18 A20 B2 B9 | A proba de cofiecementos final sera un exame escrito que constara de varias 80
C1 cuestions tedrico-practicas sobre os contidos da materia. Sera obligatorio e supondra

0 80% da cualificacion.

Presentacion & avaliacion: Considérase que un estudante concurre a unha convocatoria cando participa en actividades que lle permiten obter cando
menos un 50% da avaliacion final. A cualificacion obtida conservarase entre as oportunidades (ordinaria e extraordinaria) dentro da convocatoria de
cada curso.Segunda oportunidade (proba de xullo)O peso da avaliacién continua na segunda oportunidade (proba de xullo) sera o mesmo que na
avaliacion ordinaria, un 20%. Na segunda oportunidade de avaliacion realizarase un exame e a nota final serd o maximo de tres cantidades: a nota da

avaliacion da primeira oportunidade, a nota do novo exame (100%) e a media ponderada do novo exame (80%) e a avaliacion continua (20%).
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Alxebra Lineal/614G02001

Caélculo Multivariable/614G02006

Inferencia Estatistica/614G02007
Probabilidade e Estatistica Basica/614G02003

Modelizacién Estatistica de Datos de Alta Dimensién/614G02013

Técnicas de Simulacion e Remostraxe/614G02036
Analise Estatistica de Datos Complexos/614G02031
Optimizacion Matematica/614G02020

Analise Estatistica de Datos con Dependencia/614G02022
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(*)A Guia docente é o documento onde se visualiza a proposta académica da UDC. Este documento é publico e non se pode modificar,
salvo casos excepcionais baixo a revisiéon do érgano competente dacordo coa normativa vixente que establece o proceso de elaboracion

de guias
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