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Fornecer cofiecementos teoricos que permitan profundar no estudo de modelos lingiisticos: modelos de lingua e modelos

semanticos distribucionais.

Asociar o modelado lingiiistico e os tipos de modelos con diferentes tarefas dentro da area das tecnoloxias linguisticas e

do procesamento da lingua natural.

Avaliar diferentes aspectos dos modelos lingtisticos.

Fornecer cofiecemento préactico que permita poder adestrar novos modelos e usalos convenientemente en diferentes

tarefas de procesamento da lingua natural.

CEO1 - Comprensién e dominio de técnicas para o procesamento léxico, sintactico e semantico de textos en linguaxe natural

CEO02 - Comprension e dominio dos fundamentos e técnicas de procesamento de documentos enlazados, estruturados e non
estruturados, e da representacién do seu contido

CEO3 - Comprensién e cofiecemento das técnicas de representacion e procesado de cofiecemento mediante ontoloxias, grafos e RDF,
asi como das ferramentas asociadas &s mesmas

CGO01 - Manter e extender os plantexamentos tedricos fundados para permitir a introduccién e explotacion de tecnoloxias novas e
avanzadas no eido da Intelixencia Atrtificial

CGO03 - Buscar e seleccionar a informacion Util necesaria para resolver problemas complexos, manexando con soltura as fontes
bibliograficas do campo

CGO04 - Elaborar axeitadamente e con certa orixinalidade composicions escritas ou argumentos motivados, redactar plans, proxectos de
traballo, artigos cientificos e formular hipéteses razoables no campo

CBOL1 - Poseer e comprender cofiecementos que aporten unha base ou oportunidade de ser orixinais no desenvolvemento e/ou
aplicacion de ideas, a mitdo nun contexto de investigacion

CBO02 - Que os estudantes saiban aplicar os cofiecementos adquiridos e postan capacidade de resolucién de problemas en entornos
novos ou pouco cofiecidos dentro de contextos mais amplos (ou multidisciplinares) relacioados coa su area de estudo

CBO05 - Que os estudantes postan as habilidades de aprendizaxe que lles permitan continuar estudando dun xeito que ter4 que ser en
gran medida autodirixido ou autébnomo

CTO02 - Dominar a expresion e comprension, de xeito oral e escrito, dun idioma extranxeiro

CTO03 - Utilizar as ferramientas basicas das tecnoloxias da informacién e as comunicaciéns (TIC) necesarias para o exercicio da sta
profesion e para a aprendizaxe ao longo da sta vida

CTO7 - Desenvolver a capacidade de traballar en equipos interdisciplinares ou transdisciplinares, para ofrecer propostas que contriblan a

un desenrolo sostible ambiental, econémico, politico e social
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c8 CTO08 - Valorar a importancia que ten a investigacion, a innovacion e o desenrolo tecnol6xico no avance socioeconémico e cultural da

sociedade

Resultados da aprendizaxe

Resultados de aprendizaxe

Competencias do

titulo

Saber utilizar as técnicas e métodos de tratamento da linguaxe natural para resolver problemas reais de analise de textos en

linguaxe natural.

AM1 | BM1 | CM2
AM3 | BM3 | CM3
BM4 | CM7
BM7
BM10

Coriecer, comprender e analizar técnicas de aprendizaxe profunda aplicadas ao procesamento da linguaxe natural

AM1 | BM1 @ CM2
AM2 | BM3 @ CM3

BM6 = CM7
BM7 = CM8
BM10

Saber utilizar técnicas e métodos de aprendizaxe profunda para resolver problemas practicos de procesamento da linguaxe

natural

AM1 | BM1 | CM2
AM2 | BM3 | CM3

BM4 | CM7
BM6 | CM8
BM7
BM10

Coriecer e comprender os problemas ambientais que supén o custo computacional das técnicas de deep learning cando se

aplican & analise de textos

AM1 | BM1 | CM2
AM2 | BM6 | CM8

Contidos

Temas

Subtemas

Modelos de lingua

Modelos de lingua baseados en n-gramas

Modelos de lingua baseados en redes neuronais

Modelos de semantica distribucional

Modelos distribucionais clasicos

Modelos composicionais

Hipotese linglistica sobre o significado distribucional

Modelos neuronais de significado estéatico (word embeddings)

Modelos neuronais de significado dindmico-contextual

Modelos de lingua

Modelos de lingua baseados en n-gramas

Modelos de lingua baseados en redes neuronais

Etiquetado secuencial

Uso e adaptacion de modelos para o etiquetado secuencial

Planificacién

Metodoloxias / probas

Competencias

Horas presenciais

Horas non
presenciais /

traballo auténomo

Horas totais

Sesién maxistral A2 A3 A4 B1 B3 B6 10 10 20
B7 B10 C2 C8
Préacticas de laboratorio A2 A3 B3 B4 B6 B7 5 17 22
B10C2C3C7C8
Solucion de problemas A2 A3 B3 B4 B6 B7 6 15 21
B10C2C8
Proba de resposta mdltiple A2 A3 B1B6 B7 B10 0 1 1
c2
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Proba obxectiva A2 A3 B1 B6 B7 B10 2 8 10
C2C3
Atencién personalizada 1 0 1
Sesion maxistral Clases teoricas, nas que se expén o contido de cada tema. O alumno dispora previamente de copias das transparencias e o

profesor promovera unha actitude activa, formulando preguntas que permitan aclarar aspectos concretos e deixando

preguntas abertas para a reflexion do alumno.

Practicas de Clases practicas co uso do ordenador, que permitan ao alumno familiarizarse dende un punto de vista practico coas cuestions
laboratorio expostas nas clases tedricas.

Solucion de Aprendizaxe baseada en problemas, seminarios, estudos de casos e proxectos.

problemas

Proba de resposta Cuestionarios breves que se habilitaran tras algunhas sesions tedricas para comprobar a asimilacion de contidos.

multiple

Proba obxectiva Valorarase o dominio dos cofiecementos tedricos e operativos da materia.

Préacticas de O desenvolvemento, tanto das clases maxistrais como das de resolucién de problemas e os laboratorios de practicas,
laboratorio realizarase atendendo ao progreso dos alumnos nas capacidades de comprensién e asimilacion dos contidos impartidos. O
Solucién de avance xeral da clase compaxinarase cunha atencion especifica a aqueles alumnos que presenten maiores dificultades na
problemas tarefa da aprendizaxe e cun apoio adicional a aqueles que presenten maior desenvoltura e desexen ampliar cofiecementos.

Proba obxectiva
Sesion maxistral No que respecta as tutorias individuais, dado o seu caracter personalizado, non deben dedicarse a estender os contidos con
novos conceptos, sendn a aclarar os conceptos xa expostos. O profesor utilizaraas como unha interaccion que lle permita

extraer conclusions respecto ao grao de asimilacion da materia por parte dos alumnos.

Cualificacion
Préacticas de A2 A3 B3 B4 B6 B7 | As entregas das practicas deben realizarse dentro do prazo establecido no campus 50
laboratorio B10 C2 C3 C7 C8  virtual e deben seguir as especificaciéns indicadas no enunciado tanto para a stua

presentacion como o seu defensa.

Proba obxectiva A2 A3 B1 B6 B7 B10 | Realizacion obrigatoria. Avaliarase o dominio dos cofiecementos tedricos e operativos 45
C2C3 da materia.

Proba de resposta A2 A3 B1 B6 B7 B10 | Pequenos cuestionarios de avaliacién continua que se propofieran ao final dalgunhas 5

multiple c2 sesions tedricas e onde se preguntara de maneira simple por algins dos conceptos

explicados en dita sesion. Avisarase con antelacién.
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Cada alumno deberé alcanzar un minimo de 40% da maxima

nota das partes "Practicas de Laboratorio" e "Proba obxectiva", e en calquera caso a suma das tres partes debe ser maior a 5 para superar a materia.
De non cumprirse algin dos

requisitos anteriores, a cualificacion da convocatoria establecerase de acordo coa menor puntuacién obtida.

No caso de non obter o minimo nas "Précticas de laboratorio” ou "Proba obxectiva", o alumno terd unha segunda oportunidade na que s6 se lle
esixira a

entrega desa parte.

Non se gardaran cualificacions entre anos académicos.

As entregas das préacticas deben realizarse dentro do

prazo establecido no campus virtual, e seguiran as especificacions indicadas no

enunciado tanto para a presentacién como para a defensa.

Tera a condicion de ?Presentado? quen entregue todas as

practicas obrigatorias ou se presente a proba obxectiva no periodo oficial de

avaliacion.

No caso de realizacion fraudulenta de exercicios ou

probas, aplicarase a Normativa de avaliacion do rendemento académico dos

estudantes e de revision de cualificacions. En aplicacion da normativa

correspondente sobre plaxio, a copia total ou parcial dalgin exercicio de

practicas ou de teoria supora o suspenso nas duas oportunidades do curso, coa cualificacion

de 0,0 en ambos 0s casos.

Jurafsky, Daniel &amp; James H. Martin (2021). ?N-gram Language Models.? Speech and Language Processing,
Capitulo 3. https://web.stanford.edu/~jurafsky/slp3/Jurafsky, Daniel &amp; James H. Martin (2021). ?Vector Semantics
and Embeddings.? Speech and Language Processing, Capitulo 6. https://web.stanford.edu/~jurafsky/slp3/Jurafsky,
Daniel &amp; James H. Martin (2021). ?Neural Networks and Neural Language Models.? Speech and Language
Processing, Capitulo 7. https://web.stanford.edu/~jurafsky/slp3/Jurafsky, Daniel &amp; James H. Martin (2021).
?Sequence Labeling for Parts of Speech and Named Entities.? Speech and Language Processing, Capitulo 8.
https://web.stanford.edu/~jurafsky/slp3/
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&amp; German Kruszewski (2014). ?Don?t count, predict! A systematic comparison of context-counting vs.
context-predicting semantic vectors.? In Proceedings of the 52nd Annual Meeting of the Association for Computational
Linguistics (Volume 1: Long Papers) , pp. 238?247, Baltimore, Maryland. Association for Computational
Linguistics.Church, Kenneth Ward, Zeyu Chen &amp; Yanjun Ma (2021). ?Emerging trends: A gentle introduction to
fine-tuning.? Natural Language Engineering, 27: 763?778.Devlin, Jacob, Ming-Wei Chang, Kenton Lee &amp; Kristina
Toutanova (2018). ?BERT: Pre-training of Deep Bidirectional Transformers for Language Understanding. In
Proceedings of the 2019 Conference of the North American Chapter of the Association for Computational Linguistics:
Human Language Technologies, Volume 1 (Long and Short Papers), pages 4171?4186, Minneapolis, Minnesota.
Association for Computational Linguistics.Erk, Katrin (2012). "Vector space models of word meaning and phrase
meaning: A survey." Language and Linguistics Compass 6.10: 635-653.Hirschberg, Julia &amp; Christopher D.
Manning (2015). "Advances in natural language processing." Science 349.6245: 261-266.Linzen, Tal (2016). "Issues
in evaluating semantic spaces using word analogies." In Proceedings of the 1st Workshop on Evaluating Vector-Space
Representations for NLP, pp. 13?18, Berlin, Germany. Association for Computational Linguistics.Mikolov, Tomas,
Wen-tau Yih &amp; Geoffrey Zweig (2013). “Linguistic Regularities in Continuous Space Word Representations." In
Proceedings of the 2013 Conference of the North American Chapter of the Association for Computational Linguistics:
Human Language Technologies, pp. 746?751, Atlanta, Georgia. Association for Computational Linguistics.Taher
Pilehvar, Mohammad &amp; Jose Camacho-Collados (2021). Embeddings in Natural Language Processing: Theory
and Advances in Vector Representations of Meaning. Morgan &amp; Claypool (Synthesis Lectures on Human

Language Technologies, volume 47).
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