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Descricion xeral

semanticos distribucionais.

do procesamento da lingua natural.

Avaliar diferentes aspectos dos modelos lingtisticos.

tarefas de procesamento da lingua natural.

Fornecer cofiecementos teoricos que permitan profundar no estudo de modelos lingiisticos: modelos de lingua e modelos

Asociar o modelado lingiiistico e os tipos de modelos con diferentes tarefas dentro da area das tecnoloxias linguisticas e

Fornecer cofiecemento préactico que permita poder adestrar novos modelos e usalos convenientemente en diferentes

Competencias / Resultados do titulo

Caédigo Competencias / Resultados do titulo

Resultados da aprendizaxe

Resultados de aprendizaxe

Competencias /

Resultados do titulo

Saber utilizar as técnicas e métodos de tratamento da linguaxe natural para resolver problemas reais de andlise de textos en

linguaxe natural.

AM1 | BM1 @ CM2
AM3 | BM3  CM3
BM4 = CM7
BM7
BM10

Coriecer, comprender e analizar técnicas de aprendizaxe profunda aplicadas ao procesamento da linguaxe natural

AM1 | BM1 | CM2
AM2 | BM3 | CM3

BM6 | CM7
BM7 | CM8
BM10

Saber utilizar técnicas e métodos de aprendizaxe profunda para resolver problemas practicos de procesamento da linguaxe

natural

AM1 | BM1 | CM2
AM2 | BM3 | CM3

BM4 | CM7
BM6 | CM8
BM7
BM10

Coriecer e comprender os problemas ambientais que supén o custo computacional das técnicas de deep learning cando se
aplican & analise de textos

AM1 | BM1 @ CM2
AM2 | BM6 @ CM8
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Contidos

Temas

Subtemas

Modelos de lingua

Modelos de lingua baseados en n-gramas

Modelos de lingua baseados en redes neuronais

Modelos de semantica distribucional

Hipétese linglistica sobre o significado distribucional
Modelos distribucionais clasicos

Modelos neuronais de significado estatico (word embeddings)
Modelos neuronais de significado dindmico-contextual
Modelos composicionais

Modelos de lingua

Modelos de lingua baseados en n-gramas
Modelos de lingua baseados en redes neuronais

Etiquetado secuencial

Uso e adaptacion de modelos para o etiquetado secuencial

Planificacion

Metodoloxias / probas Competencias / Horas lectivas Horas traballo Horas totais
Resultados (presenciais e auténomo
virtuais)
Sesion maxistral A2 A3 A4 B1 B3 B6 10 10 20
B7 B10 C2 C8
Précticas de laboratorio A2 A3 B3 B4 B6 B7 5 17 22
B10 C2C3C7C8

Solucién de problemas A2 A3 B3 B4 B6 B7 6 15 21
B10 C2C8

Proba de resposta multiple A2 A3 B1 B6 B7 B10 0 1 1

c2
Proba obxectiva A2 A3 B1B6 B7 B10 2 8 10
c2cCs3
Atencion personalizada 1 0 1

*Os datos que aparecen na taboa de planificacion son de caracter orientativo, considerando a heteroxeneidade do alumnado

Metodoloxias

Metodoloxias

Descricion

Sesion maxistral Clases tedricas, nas que se expon o contido de cada tema. O alumno dispora previamente de copias das transparencias e o

profesor promovera unha actitude activa, formulando preguntas que permitan aclarar aspectos concretos e deixando

preguntas abertas para a reflexién do alumno.

Préacticas de Clases practicas co uso do ordenador, que permitan ao alumno familiarizarse dende un punto de vista practico coas cuestions
laboratorio expostas nas clases tedricas.

Solucién de Aprendizaxe baseada en problemas, seminarios, estudos de casos e proxectos.

problemas

Proba de resposta Cuestionarios breves que se habilitaran tras algunhas sesions tedricas para comprobar a asimilacién de contidos.

multiple

Proba obxectiva Valorarase o dominio dos cofiecementos tedricos e operativos da materia.

Atencion personalizada

Metodoloxias

Descricion
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Practicas de O desenvolvemento, tanto das clases maxistrais como das de resolucion de problemas e os laboratorios de practicas,
laboratorio realizarase atendendo ao progreso dos alumnos nas capacidades de comprension e asimilacion dos contidos impartidos. O
Solucién de avance xeral da clase compaxinarase cunha atencion especifica a aqueles alumnos que presenten maiores dificultades na
problemas tarefa da aprendizaxe e cun apoio adicional a aqueles que presenten maior desenvoltura e desexen ampliar cofiecementos.

Proba obxectiva

Sesién maxistral No que respecta as tutorias individuais, dado o seu caracter personalizado, non deben dedicarse a estender os contidos con

novos conceptos, sendn a aclarar os conceptos xa expostos. O profesor utilizaraas como unha interaccién que lle permita

extraer conclusions respecto ao grao de asimilacion da materia por parte dos alumnos.

Précticas de A2 A3 B3 B4 B6 B7

laboratorio B10C2 C3C7C8

Proba obxectiva A2 A3 B1 B6 B7 B10
C2C3

Proba de resposta A2 A3 B1 B6 B7 B10

multiple c2

Cualificacién

As entregas das practicas deben realizarse dentro do prazo establecido no campus 50
virtual e deben seguir as especificacions indicadas no enunciado tanto para a sta

presentacion como o seu defensa.

Realizacién obrigatoria. Avaliarase o dominio dos cofiecementos teéricos e operativos 45
da materia.
Pequenos cuestionarios de avaliacion continua que se propofieran ao final dalgunhas 5

sesions tedricas e onde se preguntara de maneira simple por algins dos conceptos

explicados en dita sesion. Avisarase con antelacion.

Cada alumno deberéa alcanzar un minimo de 40% da maxima

nota das partes "Préacticas de Laboratorio" e "Proba obxectiva", e en calquera caso a suma das tres partes debe ser maior a 5 para superar a materia.

De non cumprirse algun dos

requisitos anteriores, a cualificacion da convocatoria establecerase de acordo coa menor puntuacion obtida.

No caso de non obter o minimo nas "Practicas de laboratorio” ou "Proba obxectiva”, o alumno tera unha segunda oportunidade na que s6 se lle

esixira a

entrega desa parte.

Non se gardaran cualificaciéns entre anos académicos.

As entregas das practicas deben realizarse dentro do

prazo establecido no campus virtual, e seguirén as especificacions indicadas no

enunciado tanto para a presentacién como para a defensa.

Teréa a condicién de ?Presentado? quen entregue todas as

practicas obrigatorias ou se presente & proba obxectiva no periodo oficial de

avaliacion.

No caso de realizacién fraudulenta de exercicios ou

probas, aplicarase a Normativa de avaliacién do rendemento académico dos

estudantes e de revision de cualificaciéns. En aplicacion da normativa

correspondente sobre plaxio, a copia total ou parcial dalgin exercicio de

practicas ou de teoria supora o suspenso nas ddas oportunidades do curso, coa cualificacion

de 0,0 en ambos os casos.
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