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Descricion xeral

Esta asignatura presenta unha visién avanzada e mais especifica dos modelos da aprendizaxe automatica. No temario
explicanse distintas técnicas e métodos, incluindo técnicas de embedding, e métodos menos clasicos como métodos

auto-organizativos ou os problemas dunha clase. Na parte practica realizarase a resolucién de casos reais.

Competencias / Resultados do titulo

Cddigo Competencias / Resultados do titulo

Resultados da aprendizaxe

Resultados de aprendizaxe

Competencias /

Resultados do titulo

Cofiecer e saber desenvolver modelos de aprendizaxe supervisada e non supervisada.

Al2 B2

Al5 B3
B5
B8
B9

B10

Cofiecer e saber desenvolver modelos de agrupamento, en funcién da sua escalabilidade, volume de datos e caracteristicas

do problema.

Al2 B2

Al5 B3
BS
B8
B9

B10

Cofiecer e saber desenvolver modelos de aprendizaxe por reforzo.

Al2 B2

A15 B3
B5
B8
B9

B10
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Coriecer e saber desenvolver modelos de ordenacién e de deteccion de anomalias.

Al12
Al5

B2
B3
B5
B8
B9
B10

Coriecer e saber aplicar os modelos de embeddings para aprendizaxe automatica.

Al12
A15

B2
B3
B5
B8
B9
B10

Coriecer e saber desenvolver modelos de aprendizaxe en datos estruturados (grafos, arboles, secuencias).

Al2
Al5

B2
B3
B5
B8
B9
B10

Coriecer e saber utilizar ferramentas e plataformas que permiten traballar con estes modelos.

Al12
Al5

B2
B3
B8
B9
B10

Contidos

Temas

Subtemas

Aprendizaxe non supervisada

Métodos de agrupamento
Redes autoorganizadas

Aprendizaxe semi-supervisada

Modelos xenerativos

Modelos baseados en grafos

Aprendizaxe por reforzo

Baseada en modelos

Baseada en diferenzas temporais

Métodos de clasificacion nunha clase

Baseados en densidade
Baseados en reconstrucion

Discriminativos

Outras aproximaciéns

Algoritmos de ranking

Embeddings

Planificacion

Metodoloxias / probas Competencias / Horas lectivas Horas traballo Horas totais
Resultados (presenciais e auténomo
virtuais)

Sesion maxistral Al2 A15 B2 B3 B5 B8 21 21 42
B9 B10

Practicas a través de TIC Al12 A15 B2 B3 B5 B8 21 24 45
B9 B10

Proba obxectiva Al2 A15 B2 B3 B5 B8 2 20 22
B9 B10

Traballos tutelados Al12 A15 B2 B3 B5 B8 9 30 39
B9 B10
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Atencién personalizada 2 0 2

Sesién maxistral Imparticién teérica da materia.

Practicas a través de | Sesions de caracter practica dirixidas polo profesorado nas que se resolven problemas de xeito guiado.

TIC

Proba obxectiva Proba de avaliacién escrita na que o alumno deberd demostrar os cofiecementos adquiridos na materia.

Traballos tutelados Elaboracién, coa supervision do profesor, dun proxecto no que se apliquen as técnicas aprendidas na asignatura para

desenvolver un proxecto con aprendizaxe automatica.

Traballos tutelados O profesor guiara o proceso de resolucion dos problemas e solventara as dibidas que xurdan no desenvolvemento.
Précticas a través de

TIC A resolucién de dubidas e consultas farase nas horas de clase ou nas establecidas como titorias de cada profesor.

Realizacién do traballo practico co asesoramiento do profesor. Redaccién de documentos de compendio dos resultados na

forma de memorias ou artigos, ou en sesions publicas dentro da clase.

Cualificacion

Traballos tutelados A12 A15 B2 B3 B5 B8  Os alumnos deberan desenvolver proxectos practicos de analise de datos sobre 40
B9 B10 problema reais aplicando as técnicas de aprendizaxe automatica aprendidas na
asignatura.
Practicas a través de | A12 A15 B2 B3 B5 B8 | Realizacion do traballo practico co asesoramiento do profesor. 0
TIC B9 B10
Proba obxectiva A12 A15 B2 B3 B5 B8 | Preguntas sobre os contidos da asignatura (tedricas e/ou préacticas), baseada nas 60
B9 B10 distintas técnicas avanzadas de aprendizaxe automatica e as suas aplicacions.

Para superar a materia, deberase obter un minimo de 4.5 puntos sobre 10 (2.25 sobre 5) na proba obxectiva. En caso contrario, a nota da materia
nas actas sera a correspondente & da proba obxectiva.

Na segunda oportunidade, mantense a nota obtida nas practicas de laboratorio e traballos tutelados que resulta da avaliacion continua durante o
curso.

Agueles estudantes con matricula a tempo parcial deberan entregar os traballos nas mesmas condiciéns que os de tempo completo.

Non presentado:

O alumno recibira a cualificacién de "non presentado” cando non realice a proba obxectiva.

lgualdade:

Segundo recdllese nas distintas normativas de aplicacion para a docencia universitaria deberase incorporar a perspectiva de xénero nesta materia
(usarase linguaxe non sexista, utilizarase bibliografia de autores/as de ambos 0s sexos, propiciarase a intervencion en clase de alumnos e
alumnas...)Traballarase para identificar e modificar prexuizos e #actitude sexistas e influirase na contorna para modificalos e fomentar valores de
respecto e igualdade.Deberanse detectar situacions de discriminacion por razén de xénero e propofieranse accions e medidas para corrixilas.Todos
0s aspectos relacionados con ?dispensa académica?, ?dedicacion ao estudo?, ?permanencia? e ?fraude académica? rexeranse #de acordo con a

normativa académica vixente da UDC.
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- Sutton, R. S., &amp; Barto, A. G. (2018). Reinforcement learning: An introduction. MIT Press

- Chapelle, O., Scholkopf, B., &amp; Zien, A. (Eds.) (2006). Semi-Supervised learning. MIT Press

- Tax, D. (2001). One-class classification: Concept-learning in the absence of counter-examples (Ph.D. thesis). The
Netherlands: University of Delft (http://homepage.tudelft.nl/n9d04/thesis.pdf)
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(*)A Guia docente é o documento onde se visualiza a proposta académica da UDC. Este documento é plblico e non se pode modificar,
salvo casos excepcionais baixo a revision do érgano competente dacordo coa normativa vixente que establece o proceso de elaboracion

de guias
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